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11.1 Introduccion.

En este tema comenzamos con la extrapolacion de los
resultados obtenidos en nuestras muestras a las
grandes poblaciones a las que pertenecen.

Es la INFERENCIA ESTADISTICA que tiene 2 aplicaciones basicas:
sEstimacion de parametros
sContraste de hipodtesis

La Inferencia Estadistica se aplica con frecuencia en nuestra vida
cotidiana: encuestas de opinion, encuestas electorales, estudios de

mercado, etc....

\
En este tema aprenderemos:
a partir de los valores obtenidos en nuestras muestras (estadisticos),

| estimar esos mismos valores en la poblacion a la que perz‘enecenj
\ N |

(parametros)
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[ 11.2 Aproximacion intuitiva a la inferencia estadistica.

La Estadistica es la ciencia que se ocupa de la ordenacion y
analisis de datos procedentes de muestras, y de la realizacion
Centro de de inferencias acerca de las poblaciones de las que éstas

Imvestigaciones

Socinldgicas. proceden

ﬁoblacién: Conjunto de todos los elementos que cumplen una}
varias caracteristicas o propiedades.

Muestra: Es un subconjunto de los elementos de una
poblacion. Los indices numericos que describen las muestras se
denominan estadisticos.

Se trabaja con muestras a partir de las cuales —si procede — se
trata de estimar el valor de los parametros.

2014/1> 6
' ' GRADO EN EDUCACION SOCIAL - A. U. PARLA. J



http://www.cis.es/cis/opencm/ES/1_encuestas/meses3.jsp

m MADRID-SURY

11.2 Aproximacion intuitiva a la inferencia estadistica.

El muestreo aleatorio no asegura la representatividad de la muestra, pero es
el método que nos ofrece mayores garantias de obtener una muestra

representativa de la poblacion.
A mayor tamano de la muestra, mayores garantias de representatividad,

con matices-

A

La medicidon es uno de los problemas mas graves en Educacion y en

Psicologia.
La medida de constructos - lo que se mide son manifestaciones

observables

/La Estadistica inferencial o inferencia estadistica pretende sacar )
conclusiones sobre el conjunto de datos a traves de observaciones de parte

de esos datos (muestra).
Mediante la estadistica inferencial se puede estimar parametros y

\xrealizar contraste de hipotesis. Y,
GRADO EN EDUCACION SOCIAL - A. U. PARLA. | '
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11.3 Propiedades de los estimadores.

La estimacidn consiste en la técnica que permite conocer el valor
aproximado de un parametro de una poblacion con una determinada
probabilidad a partir de los datos proporcionados por una muestra,

Un “estimador” es un estadistico muestral que permitird la estimacion de un parametro
poblacional. Las caracteristicas que debe poseer un buen estimador son.

CARENCIA DE SESGO: Las estimaciones se encuentran en alrededor del
parametro.

EFICIENCIA: Mas eficiente - menor es su desviacion tipica.

CONSISTENCIA: Si aumenta el tamafno de la muestra - aumenta probabilidad
de que el valor se acergque al parametro.

SUFICIENCIA: Cuando es capaz de obtener de la muestra toda la informacion

que ésta contenga acerca del parametro.
20Ttye 8
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I‘ 11.4 Distribucidn muestral, error muestral y error
tipico: estimacion del parametro media aritmética.

La Distribucidon Muestral es la distribucion de un estadistico en el
muestreo.

La Distribucion Muestral esta formada por los infinitos valores de un
estadistico obtenidos de infinitas muestras aleatorias del mismo tamano

extraidas de la misma poblacion.

La distribucion muestral

huestra 1

de la media aritmetica

huestra 2

Muestra 3

se asemeja a una

Muestra K

Distribucian muestral de
medias (x)

- adistribucion normal POBLACION
v A
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11.4 Distribucion muestral, error muestral y error
tipico: estimacion del parametro media aritmeética.

/
Ver ejemplo | °
1 = o Fo m oo
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I‘ 11.4 Distribucidn muestral, error muestral y error
tipico: estimacion del parametro media aritmética.

El Intervalo Confidencial comprende los valores entre los cuales es mas probable
gue se encuentre el verdadero valor del parametro.

Para determinar el intervalo confidencial alrededor de la media: calculamos la
media de la muestra, a la que sumaremos y restaremos el error muestral,
1CcC =X +EM

es decir, la diferencia mas probable entre el estadistico y el parametros

El error muestral (EM) esta compuesto por 2 factores: EM = Z(a/2) - O,

El error tipico: es la desviacion tipica de la distribucion muestral

. S : : S
SIS — sesgada - o, = ——— SIS—>Insesgada - o, = ——

, Y/ VI | | JN
El nivel de significacion: escogido por el investigador

(normalmente a = 0,05, que se corresponde a un nivel de confianza

0 Z al?
2014/15 del 95%) : ( ) 11
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11.4 Distribucidn muestral, error muestral y error
tipico: estimacion del parametro media aritmética.

kes decir, la diferencia mas probable entre el estadistico y el parametros /

/EI Intervalo Confidencial comprende los valores entre los cuales es mas probable\
gue se encuentre el verdadero valor del parametro.

Para determinar el intervalo confidencial alrededor de la media: calculamos la
media de la muestra, a la que sumaremos y restaremos el error muestral,

IC = X + EM

Media Muestral

l Muestras pequenas |

IC = X + EM N <30
S IC=X+EM
GK: o — S
N_l X N—l

proporcion

I zo\»,&EM — Z(05/2) 'O-y \EM =1,/ O% /

GRADO EN EDUCACION SOCIAL -
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ﬂ - 11.5 Estimacion de la puntuacion verdadera en una
- prueba.

Se trata de hallar el intervalo de confianza en el que es probable que se
encuentra la verdadera puntuacion del sujeto en la prueba.

Sabiendo que la distribucion es Normal, se necesita conocer el error de
medida, y en este caso es: o =5, 1— r
Donde S, es la desviacion tipica total en el instrumento de medida y r,,
es la fiabilidad.

El intervalo de confianza sera: IC = Xi + EM

Donde X; es la puntuacion obtenida en la prueba.

2014/15
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¥ :
> 11.6 Intervalo de confianza de la puntuacion estimada
~ en laregresion lineal simple.

Se trata de estimar las puntuaciones en el criterio, conociendo las puntuaciones
alcanzadas en la prueba predictora o antecedente, una vez determinado el
coeficiente de validez.

Esta prediccion es mas segura y precisa a medida que aumenta el coeficiente de
correlacion (validez predictiva o concurrente) entre las variables.

Cuando estimamos las puntuaciones en el criterio (Y) a partir de las
puntuaciones en la prueba (X), no tenemos la seguridad total de que la
puntuacion predicha sea unica y siempre la misma. Es decir estamos haciendo
una estimacion (Y’) que conlleva un error:
Error de estimacion = Y’ -Y

Asi, cada prediccion lleva asociado un error de estimacion.
La desviacion tipica de los errores de estimacion es lo que recibe el nombre de

error tipico de estimacion (0.,

_ , P
IC :Y iEM Gest - Sy 1 rXX
2014/x> 14
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>11.7 Estimacion del parametro correlacion de Pearson.
Introduccion al concepto de la significatividad estadistica

ﬁdistribucién muestral de la correlacion de Pearson se asemejah

distribucion normal con el siguiente error tipico:

Para muestras grandes (N>100) \l “ Para muestras pequenas.
1 1-r?
UI‘ — GI’ —
N -1 N -1
- AN /

IC=r+EM EM=Z7,, o,

.
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11.7 Estimacion del parametro correlacion de Pearson.
“ Introduccion al concepto de la significatividad estadistica

ccuando decimos que un coeficiente de correlacion es
estadisticamente significativo?

Cuando es distinto de cero, es decir, cuando el coeficiente de
correlacion obtenido es suficientemente grande como para decir que la
correlacion en la poblacion de referencia es distinta de cero...

...en este sentido, cuando estimamos el intervalo de confianza en el cual
es probable que se encuentre la verdadera correlacion en la poblacion,
si este Intervalo contiene el valor cero (ausencia absoluta de
relacion), diremos que dicha correlacion NO es estadisticamente
significativa...

...es decir, que estadisticamente hablando, esa correlacion es (puede
ser) igual a cero y la diferencia con r = 0 que hemos obtenido en la
muestra se debe al azar, al error de muestreo.

2014/15
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».11.7 Estimacion del parametro correlacion de Pearson.
“Introduccion al concepto de la significatividad estadistica

Hay que ser cuidadosos en la interpretacion, cuando decimos que una
correlacion no es estadisticamente significativa:
 Una correlacion no significativa simplemente es una correlacion
que no podemos generalizar
« Una correlacion no significativa no es prueba de no relacion
(NO PROBAR QUE HAY RELACION # PROBAR QUE NO HAY RELACION)

Correlaciones
Horas de
dedicacion a
practicar
deporte Feso
qus:[; de dedicacion a Correlacién de Pearson 1 arg
r r it
PraEicarrionore Sig. (bilateral) 039
I 31 30
Feso Correlacion de Pearson ,3?9’ 1
Sin. (hilateral) 039
I 30 48

* La correlacion es significante al nivel 0,05 (bilateral).
2014/15 17
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11.8 Estimacion del parametro diferencia de medias.

ﬁestimacién del parametro diferencia de medias p,-H4, nos acercah

|0gica del contraste de hipotesis.

/IC =(X, - X,)+EM N

EM — Z(OC/Z) .O-()Tl_iz)

uestras grandes (K -y =
. ’ . 2 Nl _1
N 2 2
pequenas e O-(Yl—xz) — N. +~N.—-2 N
\\:-- diente 1 2 1
I2014
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11.8 Estimacion del parametro diferencia de medias.

ﬁestimacién del parametro diferencia de proporciones p;-p, \

1C = (p, - p,) £ EM A

EM =220,

-~ A

GRADO EN EDUCACION SOCIAL - A. U. PARLA.



Estadistica Aplicada a la Educacion

11.9 Estimacion de parametros y contraste de
hipdtesis: interpretacion intuitiva.

6ontraste de hipodtesis sigue esta misma logica inferencial. Todo se re(m

al contraste de una hipétesis estadistica, denominada hipotesis nula, segun la
cual se plantea una distribucion muestral que indica la no exi/stencia de
diferencias estadisticamente significativas, una distribucion que indica

gue todas las diferencias son debidas al azar.

La hipotesis nula
afirma

no hay efecto presente

.
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CAPITULO 11

ESTIMACION DE PARAMETROS

a) De la media aritmetica

INTEEVALO DE CONFIANZA:
Intervalo confidencial de la media: IC =X + EM donde:

EM es el ERROR MUESTRAL:

En el caso de muestras pequefas y grandes. EM =1 -0

(34)

O como alternativa solo en caso de muestras grandes EM = Z .o . donde

(54)
ERROR TIPICO DE LA MEDIA ( o-):

Error tipico de una distribucion muestral de medias (s1 en el calculo de s se utilizo la s insesgada):

5
O- = ——

v

Error tipico de una distribucion muesiral de medias (51 en el calculo de s se utilizo la s sesgada):

2014/15
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5) De una proporcion

Simplemente se sustituye la s por ,/p-q: o- _NFP9 o o- - NP9
P ¥ P pP-q:o; V{E o- m

¢) Estimacion de la puntuacion verdadera en una prueba

Error tipico de medida: o_ =5, -\1—¥
Intervalo de confianza en torno a la puntuacion de un sujeto: IC = X; = EM

d) Intervalo de confianza de la puntuacion estimada en la regresion lineal simple

Error tipico de estimacion:

_ fi 2)
Oest =5, 1 L

Intervalo de confianza en torne a la puntuacion estimada en el criterio: IC =Y'= EM

e) Estimacion del parametro correlacion de Pearson:

Error tipico del coeficiente de correlacion de Pearson: muestras grandes:

2014/15 1
or =
N-1
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e) Estimacion del parametro correlacion de Pearson:

Error tipico del coeficiente de correlacion de Pearson: muestras grandes:

Intervalo de confianza en torno a r de Pearson, donde EM es igual a ervor muestral:
IC=r=EM

Error muestral (EM) en torno al v de Pearson:

EM=z II%]I'JF

GRADO EN EDUCACION SOCIAL - A. U. PARLA.




Estadistica Aplicada a la Educacion

f) Estimacion del parametro diferencia de medias:

Intervalo de confianza a partir de diferencia de medias: 1C = (El — E)t EM . donde
EM = Z{%} 0157

Y donde O(z,_x;) para muestras grandes e independientes es:

a = 0-12 + JE?
E=) "N, -1 N,-1

Y para muestras pequefias o grandes e independientes:

" _ [N, o] +N-o; 1.1
@-%) "\ N +N,-2 N, N,

g) Estimacion del parametro diferencia de proporciones:

Error tipico de diferencia de proporciones:

1 1
O‘ _ = " -_+_
(-p2) \/qu N

2014/15
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> Fe de erratas

Izo14/15

TEMA 11

Estimacion de parametros. Errores de estimacion.
Fag. 2249, tercer parrafo.
Donde dice

¥

“Pecordamos que en el denominador aparecera M-1 cnando se haya calenlado en la muestra
la desviacion tipica insesgada, o solo M cuando se haya caleulado la desviaciom tipica

Debe decir:
“Pecordamos que en el denominador aparecera M-1 cnando se haya caleunlado en la muestra

la desviacion tipica sesgada, o solo W cuando s haya caleulado la deswiacion tipica
insesgada.”

GRADO EN EDUCACION SOCIAL - A. U. PARLA.
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> Fe de erratas

Pag. 210. Tabla 10.1

I Xi fi fa %%, Zj ZInom

37-40 38.5 1 70 100 2.75
33-36 34.4 2 69 J 9B.57 2,12 2.19
29-32 30.5 i) 67 § 95.71 1.4% 1,72
25-28 26.5 11 61 §7.14 0.84 1.13
21-24 22.5 15 50 71.43 0.21 0.57
17-20 18.5 20 35 50 -0.425 0
13-16 14.5 10 15 § 2143 -1.06 -0.79
0-12 10.5 4 5 7.14 -1.70 -1.465
5- 8 6.5 1 1 1.43 -2.33 -2.19

N=T0

Media: 1482.8 : 70
=21.18
5 =06,296

Pag. 215

En el caso de otro sujeto con puntuacion directa de 13, su z = -1.35. Si deseamos obtener su
z normalizada deberemos comprobar qué % de casos deja por debajo de si. Como 13 deja 6
casos, el % es de 8,57. En la tabla de areas de la curva normal, columna “area de la parte
menor”, encontramos que z = -1.37 supera al 8,53 %. Esta seria, por tanto, su z
2014/15 normalizada?.
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> Fe de erratas

La figura 10.3 recoge la equivalencia de una serie de puntuaciones normalizadas. Vale la
pena sefialar que las normas o baremos utilizados en PISA toman como media = 500 v s =
100. Por tanto, a una alumna que obtenga 600 puntos se corresponde una puntuacion
normalizada en PISA igual a +1; si fuera -1 su puntuacion directa seria de 400 puntos v si
hubiera obtenido 950 su puntuacion normalizada seria de +4.5.

Pag. 216
Estaninas v pentas

En los EE.UU se utiliza frecuentemente una escala de diez rangos, creados a partir de 9
puntos —estanina = contraccion de standard nine- cuya media es de 5 v su desviacion tipica
de 2. En nuestro pais se utiliza con cierta frecuencia una escala de cinco rangos,
denominada pentas, que permite dividir la serie en cinco grandes bloques, cuyos limites en
puntuaciones z se aprecian en la Tabla 10.3. La escala de pentas tiene como media 3 v como
desviacion tipica 1.

2014/15
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> Fe de erratas

2014/15

Pag. 229, quinto parrafo.
Donde dics,

Tmﬂuhmmsmdumdmﬂﬂm&ggnﬂmmnﬂmmamﬂmla
estimacion, calealar la puntuacion z correspondiente a dicho nivel (puntuacion conocida
gracias a gue la distribucion muestral es normal) y multiplicar dicha z por el error tipico,
esto es, la desviacion tpica de la distribucion mmestral.”

Debe decir:

Para ello hemos tenido que definir el nivel de significacion con &l que vamos a realizar la
mﬁaamﬂhmﬁhﬁhmamﬂﬂ,ﬂmmmm
1hdﬂﬂnmnmmlysmgahpmtmmnzmnnﬂ:m&aﬂiﬂmﬂnﬂﬁ!
ﬂgﬂ:ﬁﬂmn,talmlirhpnntuaﬂnnzmrrﬁpund}mEadmhu n:v&l{puntuaﬂmmmda
mamla&mﬂmnmu&uﬂammﬂjfmmmmm:m[ﬂmarmm
esto e, la desviacion tipica de la distribucion muestral.”

Pag. 230, penultimo parrafo.

Donde dice,

“En defimitiva, I.C. =m5+u,Bc1,cﬂn1uqueuhtEmuaamhm]mﬂtﬁmnﬁﬂm:hlﬁ,
inferior ¥ superior: L.C.; = 104,18 ¥ L.C.z = 105,82. En conclusion, podemos decir con un
nivel de confianza del 99 % que la media en mtelipencia de los adolescentes de la
Comunidad de Madrid se encoentra entre los valores 104 18 y105.02.7

Debe decir:

“En definitiva, I.C. = 105 * 0,82, con lo que obtenemos ambos limdites confidenciales,

inferior y superior: L.C.I = 104,18 v L.C.s = 105,02 En conclusion, podemos decir con un
nivel de confianza del g9 % que, si repitiésemos la estimacion un namero muy elevado de

GRADO EN EDUCACION SOCIAL - A. U. PARLA.
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> Fe de erratas

ocasiones, en el g9% de esas mmestras, la media en inteligencia de los adolescentes de [a
Comunidad de Madrid se encontrana entre los valores 104,18 v 105,827

Pag. 230, italo 11.4.1.

Donde dice,

11 4.1 Estimacion del parametro media aritmetica para muestras pequenas
Debe decir:

1141 Estimacion del parametro media aritmetica (o desconocido v para muestras
pequefias).

2014/15
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> Fe de erratas

2014/15

Pag. 232, segundo parrafo.
Donde dice,

“Em definitiva, I.C. = 105 T 5,71, con ko que obtenemos amhuslimitﬁmnﬁdami.alﬁ,tnfuinr
v superior: L.C.1 = 99,29 ¥ L.C.s = 110,71. En conclusion, podemos decr con un nivel de
confianra del gg % que la media en inteligeneia de los adolescentes de la Communidad de
Madrid se eneuentra entre los valores 94,29 ¥ 110,71, Como vemas, hemos perdido un gran
nivel de precision al disminmir el tamatio de la muestra, de modo que ahora la horguilla del
intervalo de confianra e superior a 14 puntos.”

Debe decir;

‘EndEEniﬁ?a,Lc_=1n515,?1,mnh{[ueubtsamhuslimitﬁmnﬁdami.alﬁ,tnfuinr
v superior: L.C.) = 99,29 ¥ L.C.s = 110,71. En conclusion, pednamos afirmar que el intervalo
de confianza del gg% alrededor de la medida de la muestta cae entre los valores de gg,29 7
140,71 mmmqunuﬂmstempm:ﬂmmmﬁ
estimacion en cientos o miles de muestras, con un nivel de confianza del 99 %, en el go% de
esas muestras, la media en inteligencia de los adolescentes de la Commmidad de Madrid se
encontrana entre los kmites confidenciales establecidos (v la nuestra podria ser, o no, una
de ellas). Sena un error decir que tenemos una probabilidad de o.9g de que el valor del
parametro se encontrara entre esos imites confidenciales. Como vemos en nuestro ejemplo,
hemos perdido un gran nivel de precision al disminmir el tamano de la mmestra, de modo
gque ahora la horguila del intervals de confianza es superior a 14 puntos.”

Fag. 232, nltima formula.

En el numerador de la formula del error tipico de la proporcion falta la raiz coadrada

D-:lndedi-:ear L
Hii

. !E-q
Debe decir ﬂ-‘P - R
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Estadistica Aplicada a la Educacion

> Fe de erratas

Pag, 232, ultimo parrafo,
Donde dice:

“El intervalo de confianza ze establecera izual que en la media aritmetica, pero partiendo de
una proporcion. En el tipico caso del mmestreo electoral, donde podemos obtener un
estadistico de, por ejemplo, p= 0,36, es decir, la media es 0,36, 0 tambien, que el 36% de la
muestra va a votar al partido X. Luego, calculamos los imdtes confidenciales para decir que
la horquilla de votantes a ese partido se encuentra enftre el 34% vel 38%.°

Debe decir

“El intervalo de confianza ze establecera izual que en la media aritmetica, pero partiendo de
una proporcion. Este es el tpico caso del muestreo electoral Supongamos una intencion de
voto del 36% para el partido X (p = 0.36) en una muestra de 300 sujetos, es decir, la media
85 0,36. El numerador sena la raiz cuadrada de 0.64%0.36 (esto es, 0.48). Por tanto, el error
tipico seria 0.028. Luego, calculamos los limites confidenciales para decir que la horguilla
de votantes 3 ese partido se encuentra entre el 33.2% yel 38.8%.

2014/15
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Estadistica Aplicada a la Educacion

> Fe de erratas | ris. z35. en el segundo pirrafo.
Donde dice:

“Aplicando la formula, chtenemos que el error tipico sera de (1-0,35%) V19 =029 v la Z (o
sabemds gue &5 1,96, Inego &l error muestral es igual a o,56.

Enmmmmua,hmmhmnmlapﬂﬂmunﬁmnmmlmlnmtﬁ—umru,gi
Mgmpmnadm;mgmmmmdecmﬁmdﬁdem
correlacion negativa baja hasta una correlacion positiva v muy alta. ¢Por que sucede.”

Debe decir:

“Aplicando 1a formula, obtenemos que el error tipico sera de (1-0,35%)/«19 =020y la Z 5
sabemos gque es 1,96, Inego al error muestral es ignal a 0,39

ﬂmhmﬂmuhmﬂmuﬂmmhﬁm-nm?um_

mmnpmmaﬂmﬁant,ﬁmmmtarﬂhd!tmﬁamﬁﬂtma
correlacion negativa (o mala) hasta una correlacion positiva v alta. ¢Por que sucede..”

Pag. 238, primera lmea

Donde dice

V para muestiras pequenas e independientes
Debe decir

¥ para mMuesiTas pequenas e independientes (tambien utilizable para muestras grandes)

2014/15

GRADO EN EDUCACION SOCIAL - A. U. PARLA.




Estadistica Aplicada a la Educacion

> Fe de erratas

Pag. 238, encima del grafico

Donde dice

EM. = Zlafsr ol31 - 720 = 1,96 - 1,57 = 3,08; por tanto,
Debe decir

EM. = tpar Si3i-70= 4,96 - 1,57 = 3,08 por tanto,

2014/15 35
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Estadistica Aplicada a la Educacion

' Obtener conclusiones de alguna variable, es el objetivo de..

L L

Seleccione una:
() a. La estadistica inferencial

() b. La estadistica educativa
) ¢. Ambas

@ £, Como se puede conocer el nivel de significacion?

Seleccione una:
O a. Aplicando la formula correspondiente

) b. Lo elige el investigador

) ¢. Nos lo da la muestra

2014/15

GRADO EN EDUCACION SOCIAL - A. U. PARLA.
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G Obtener conclusiones de alguna variable, es el objetivo de_ .
N/

Seleccione una:
® a La estadistica inferencial -
" b. La estadistica educativa

. ¢. Ambas

La respuesta correcta es: La estadistica inferencial

©

¢ COmo se puede conocer el nivel de significacion?

Seleccione una:
" a. Aplicando la férmula correspondiente
® p. Lo elige el investigador -

' ¢. Nos lo da la muestra

La respuesta correcta es: Lo elige el investigador
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m Estadistica Aplicada a la Educacion

@ Cuando las estimaciones que hagamos con el estimador se encuentran alrededor del parametro en cuestion, de forma
simétrica, estamos hablando de:

Selecciong una:
) a. Carencia de sesgo

) b indice de asimetria

() ¢ Eficiencia del estimador

@ La hipotesis nula viene a indicar en un disefio:

Seleccione una:
() a. Que la VI produce un efecto sobre la VD

) b. Que existen diferencias estadisticamente significativas entre las medias sometidas a contraste

() ¢ La inexistencia de efectos de la VI sobre la VD

2014/15

GRADO EN EDUCACION SOCIAL - A. U. PARLA.
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Cuando las estimaciones que hagamos con el estimador se encuentran alrededor del parametro en cuestion, de forma
simétrica, estamos hablando de:

Seleccione una:
® 3 Carencia de sesgo -
"~ b. indice de asimetria

¢ Eficiencia del estimador

La respuesta correcta es: Carencia de sesgo

La hipotesis nula viene a indicar en un disefio:

©

Seleccione una:
a Quelawl produce un efecto sobre la VD

" b. Que existen diferencias estadisticamente significativas entre las medias sometidas a contraste

® ¢_Lainexistencia de efectos de la VI sobre laVvD -

La respuesta correcta es: La inexistencia de efectos de la VI sobre la VD

2014/15
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